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स्लाइड 1 

जे ें े उद्घाटन सीआईसी [COVID सचना कॉमन्सू ] स्नातक छात्र पपर चनौती कु तीनन वास्तव म हमार े े 
�वजे ं ें े ै े ेता ह। चनौती इस वसंत सु पहले आयोिजत की गई थी,ताओ म स एक ह। वह पहल स्थान की �वज ै े 
और हम जेन का स्वागत करते ैं और व्यापक सीआईसी समु े साथ अपने शोध को साझा करने केह दाय क 
�लए बहुत उत्सा�हत हैं। तो, जेन, इसे दर ले जाओ।ू 
जे ैन पन: 
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बहुत ब�ढ़या, ठीक है, मझु े अपनी स्क्रीन को वास्त�वक रूप से जल्दी साझा करने दें। उम्मीद है �क यह 
काम कर रहा है। काम नहीं कर रहा है? ठीक है, बहुत ब�ढ़या ठीक है। इस�लए, मझु े आशा है �क आप सभी 
की �गरावट की शानदार शु ेरा नाम जन ह। मने े ें ेरुआत रही होगी। म े ै ैं �पछल वसंत म कोलं�बया स स्नातक 
की उपा�ध प्राप्त की और अब मैं गे्रजएट स्कल क �लए �प्र ं ें ू ं े डेु ू े सटन म ह। कोलं�बया �वश्व�वद्यालय क टा 
साइंस इस्टीट्यट क े सर चु ुआ वग क साथ अं ेजएट क अपने व�रष्ठ वष� क दौरान मन जो काम ं ू े प्रोफ नह ें े डरग्र ु े े ैं े 
�कया था, उसे प्रस्तु े ें मु े ुत खशी हो रही ह। हमारी प�रयोजना BERT जै े बड़े पै े परत करन म झ बह ु ै स मान 
भाषा मॉडल का उपयोग करके COVID-19 यादृिच्छक �नयं�त्रत अध्ययनों के �वरोधाभास का पता लगाने 
की जांच करती है। 
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तो, पहले थोड़ा सा संदभ� ै ें �वरोधाभासी प�रणाम �शक्षा�वदों, शोधकता�ओं और। नदा�नक अध्ययनों म 
डॉक्टरों के �लए समान रूप से एक लंबे समय से चली आ रही समस्या रही है, खासकर उच्च मात्रा वाले 
प्रकाशनों जै े ें ें ू ैस क्षेत्र म। एक अध्ययन म पाया गया �क मल नदा�नक अध्ययनों का एक �तहाई या तो 
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चुनौती दी जाती है या दोहराया जाने में असमथ� होता है, और एक अन्य पाया जाता है �क एक चौथा या 
यादृिच्छक �नयं�त्रत परीक्षण, �वशे े, बाद क �नष्कष� से परी तरह सू े �वरोधाभासी हैं। और यह एक ष रूप स े 
ऐसा मद्दा हु जो COVID-19 क प्रकोप क दौरान �वशे े मतू � हो गया। हम सभी नेै े े ष रूप स 
हाइड्रोक्सीक्लोरोक्वीन के े ें सु ै े ं �भक नै ें आशावादी थे, औरबार म ना ह िजनक प्रार दा�नक अध्ययन वास्तव म 
बाद में �नष्कष� को बहुत �नणा�यक रूप से �वरोधाभास �दया गया था। और इस�लए काम के एक बड़े और 
लगातार बदलते े ेषण और व्याख्या करना एक चनौती ह ैशरीर स प�रणामों का �वश्ल ु ै जो विश्वक महामारी 
जै े समय-संवे े ें महत्वपू � ै ेस दनशील प�रदृश्यों क दौरान वास्तव म ण ह। इस�लए, हमार �लए, �वरोधाभासी या 
सहमत अध्ययनों की पहचान करने की प्र�क्रया को सु ै े �लए वास्तव में �वधाजनक बनाना उन वज्ञा�नकों क 
महत्वपूण� होगा, जो उदाहरण के �लए, व्यविस्थत समीक्षा करना चाहते हैं, यह पहचानें �क दो अध्ययनों के 
बीच अलग-अलग प�रणाम क्या हो सकते ैं, एक शोध दावे की सत्यता का मू ें ह ल्यांकन कर, और �कसी 
�वशे ेंष शोध प्रश्न पर आम सहम�त या प�रपक्वता की िस्थ�त को �चि�नत कर। और इस�लए, हमारी शोध 
प�रयोजना के �लए, हमने खु े जो सवाल पू े े कच्चे पाठ से साक्ष्य-आधा�रत द स छा वह यह था �क हम अकल 
ज्ञान को कै से व्यविस्थत रूप से �नकाल सकते हैं ता�क जल्दी और स्वचा�लत रूप से पहचान सकें �क कौन 
से अध्ययन सहमत हैं और असहमत हैं? 
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इस�लए, हम इस समस्या को एक मानक प्राकृ �तक भाषा अनमान, या एनएलआई काय� क रूप में तैु े यार 
करते हैं, और दावा या उद्देश्य वाक्यों की एक जोड़ी को �वरोधाभासी, प्रवेश, या सहमत और तटस्थ अथ� के 
रूप में वग�कृ त करना ह �क वाक्य क दावे असंबं�धत ह या वे न तो एक दसर म प्रवश करते ह और न ही ै े ैं ू े ें े ैं 
�वरोधाभास करते हैं। तो, यहां भाषा मॉडल उद्देश्य को औपचा�रक रूप से कु छ द्रव्यमान वग�करण टोकन 
सीएलएस और कु छ पै �ट्रक्स क साथ वाक्यों की एक जोड़ी एक्स 1 और एक्स 2 दी गई ह। हम रामीटर मै े ै 
एक लेबल चुनते हैं जो इस संभावना को अ�धकतम करता है �क सीएलएस की अ�ंतम िस्थ�त उस �व�शष्ट 
एक्स के ेबल ह। और हम यहां बड़े पै े पर भाषा मॉडल चनतु े ह, �वशे े बीईटी, क्यों�क �लए वह ल ै मान ैं ष रूप स 
इनमें े एनएलआई काय� का बहुत मजबत प्रदशू न रहा ह। हम अपनी प�रयोजनाओं ेऐ�तहा�सक रूप स � ै क 
�लए आधार मॉडल के रूप में पहले से मौजूद पवू -� प्र�श�क्षत मॉडल का उपयोग करते हैं। लक्ष्य इन मॉडलों 
को हमारे �व�शष्ट एनएलआई काय� के अनुकू ल बनाकर स्थानांतरण सीखने का उपयोग करना है और हम 
तीन आधार मॉडल पर �वचार करते हैं। पहला जने े�रक BERT मॉडल है जो BookCorpus और Wikipedia 
पर पवू -� प्र�श�क्षत है और �फर दो डोमेन-�व�शष्ट मॉडल हैं। BioBERT जो PubMed सार और लेखों पर 
पू � ै और ClinicalBERT जो MIMIC 3 नै ू � ैव-प्र�श�क्षत ह दा�नक नोटों पर पव-प्र�श�क्षत ह। 
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इस�लए, हमारे े महत्वपू � �वचार यह था �क मॉडल �कतनी ते े े अनु ू�लए सबस ण जी स नए शोध प्रश्नों क कल 
होगा, क्यों�क व्यवहार में आप चाहते हैं �क मॉडल नए शोध में �वरोधाभासों को ढंूढे, िजस पर इसे 
पू � ै ं ें ें ुव-प्र�श�क्षत नहीं �कया जा सकता ह। इस�लए, उस अत तक हम पता था �क हम अनसंधान क्षेत्रों और 
प्रश्नों के साथ एक डे ेट की आवश्यकता ह े ेटा स ै जो आधार मॉडल द्वारा पहल कभी नहीं दखा गया था। और 

टा स न्यअल रूप स इस�लए, हमने अपना डे ेट बनाया। हमने मै ु े LitCOVID का उपयोग करके एक 
उपन्यास डे ेट को एनोटट �कया, जो COVID-19 PubMed लखों का सावज�नक रूप स टा स े े � े उपलब्ध 
टाबस ह। ऐसा इस�लए ह ु ै े े कडे े ै ै क्यों�क COVID-19 बहत हाल ही में ह और यह बस मॉडल को प्री-ट्रन करने े 

�लए उपयोग �कए जाने े डे ें मौजू े ेषणात्मक �रपोट वाल टा म द नहीं होता। और अन्य बायोम�डकल �वश्ल � 
एनोटेशन �व�धयों क ु े 15 अलग-अलग शोध प्रश्नों और 103 अध्ययनों की पहचान की े अनरूप, हमन 
िजन्होंने उनका उत्तर �दया। इस�लए, हम मै अल रूप सु प्रत्यक सार स एक वाक्य �नकालते ह जो सीध न्य े े े ैं े 
शोध प्रश्न को संबो�धत करता है, और �फर दो स्वतंत्र एनोटेटर मनै्यअल रूप सु े जोड़े को �वरोधाभास, 
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प्रवशे , या शोध प्रश्न के संबंध में तटस्थ के रूप में लेबल करते हैं। इस�लए, असहमत �नष्कष� वाले �कसी 
भी लेबल को फें क �दया गया था। 
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हमारे मॉडल का �नमा�ण करने े �लए, हम आधार मॉडल और ठीक धु ेक न क �लए uninitialized वग�करण 
परतों को जोड़ने. हम अभी क �लए जमी हुई बस लयर पै े ह, क्यों�क हमार पास अपक्षाकते े े रामीटर रखत ैं े े ृ 
छोटा टे्रन सेट है और हम के वल वग�करण परतों को ठीक करते हैं। हमारे टे्रन सेट के �लए हम 
मै � े ैं, जो साव� े उपलब्ध मै ु े ेनकॉनकॉपस का उपयोग करत ह ज�नक रूप स न्यअल रूप स एनोटट �कए गए 
�च�कत्सा अनु � े ै े े ेमान एनएलआई कॉपस क समान ह, जो हमन �कया था, ल�कन अ�धक व्यापक, न कवल 
COVID-19। 
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और हम प्र�शक्षण के �लए LitCOVID डे ेट का लगभग 20 �हस्सा भी आर�क्षत करते ैं टा स ह। और हम 
ूपरीक्षण और टे्रन के बीच संदषण को रोकने के बारे में वास्तव में सतक� थे क्यों�क मॉडल को उन सवालों का 

सामान्यीकरण करना होगा जो उसने े े े ैं। इस�लए, उस अं े �कसी भी जोड़ेपहल नहीं दख ह त तक, हमन को 
हटा �दया जो परीक्षण और टे्रन वाक्यों को �मलाते थे ै े ेट में । तो, इसका मतलब यह ह �क य�द ट्रन स एक 
शोध प्रश्न �दखाई देता है, तो यह परीक्षण सेट में �दखाई नहीं देगा और इसके �वपरीत। हम वाक्य जोड़े को 
टोकन करते हैं, और प्रत्येक आधार मॉडल के �लए हमने दो मॉडलों को प्र�श�क्षत �कया: एक िजसने 
�लटको�वड डे े े े े ें जोड़ा और एक िजसने े वल मै �टा क उस छोट �हस्स को अपनी ट्रन म क नकॉनकॉपस का 
उपयोग �कया। और हम ऐसा इस�लए करते हैं क्यों�क हम यह देखना चाहते हैं �क इसमें जोड़े गए 
COVID-19 �व�शष्ट डे े ु े े े ें �कतना सु ैटा क बहत छोट �हस्स क साथ मॉडल म धार होता ह। 
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तो यहां सभी मॉडलों के हमारे वग�करण मी�ट्रक के प�रणाम �दए गए हैं, BioBERT और Clinical BERT 
टा सबस न करता ह, जो समझ म with LitCOVID डे े अच्छा प्रदश� ै ें आता है क्यों�क बेस मॉडल LitCOVID 

के ेन पर प्र�श�क्षत होते ैं, और आश्चय� े, य�द आप LitCOVID ट्रन डे े ैं,समान डोम ह जनक रूप स े टा जोड़त ह 
तो यह उस मॉडल से े � ै ै े�कन मैं COVID प्र�शक्षण डे े ुबहतर प्रदशन करता ह जो नहीं करता ह। ल टा क बहत 
कम अनु े साथ बहत कठोर सधार जै े सधार पर ध्यान दना चाहंूगा। इस�लए, एफ स्कोर म काफीपात क ु ु स ु े ें 
हद तक सु ै ें े े े े ैं धार हो रहा ह। उनम स लगभग सभी सटीक कॉलम क अपवाद क साथ दोहरीकरण क करीब ह, 
जो सभी मॉडलों में बहुत मजबत हू ै। 
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यहाँ हम कक्षा के आधार पर एक वग� पर याद �दखाने े ु छ बहुत �दलचस्प पैक �लए और हम यहाँ क टन� 
देखते ैं. अब तक और दर �वरोधाभास एक ऐसा वग� ै े े अच्छा प्रदश�ह ू ह जो उन मॉडलों क साथ भी सबस न 
करता है े पास कोई �लटको�वड डे े ु े हैं िजनक टा प्र�शक्षण डटा नहीं जोड़ा गया था, और हम अनमान लगात 
�क ऐसा इस�लए हो सकता है क्यों�क �वषयों और डोमेन में नहीं या नहीं जसै े शब्दों को नकारना 
साव� ै, इस�लए शायद मॉडल बहुत जल्दी नकारात्मकता की पहचान कर सकता ह। हमने देखा �क भौ�मक ह ै 
LitCOVID प्र�शक्षण डे ु े ें सु ै ेख सकते ैं टा मख्य रूप स तटस्थ भ�वष्यवा�णयों म धार करता ह। आप द ह �क 
यह सही तटस्थ भ�वष्यवा�णयों की संख्या को दोगुना करने जसा है ै, जो सबसे अ�धक संभावना है क्यों�क 
यह- अब जब इसके पास �लटको�वड प्र�शक्षण डे ै ै ेटा ह, तो यह जानता ह �क कौन स COVID शब्द जरूरी 
नहीं हैं, जसेै, �वरोधाभास या प्रवश का से झाव दु ें। और LitCOVID के साथ BioBERT को छोड़कर पात्रता 
समग्र रूप से अपे ृ त कमजोर ह, और हम लगता ह �क ऐसा इस�लए हो सकता ह क्यों�क BioBERT क्षाक ै ें ै ै 
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प्री-टे्र�नं ें े े ऐसी �वशे ंग कॉप�रा वास्तव म PubMed स आया था, इस�लए इसन षताए सीखी होंगी जो 
बायोमे�डकल डोमेन में पाठ्य पिष्ट या नकारात्मकता की बु े े में मदद करती ह।हतर पहचान करन ैं 
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इस�लए, संक्षेप में, हमार पास यह �दखान क �लए मजबत सबू त हू ैं �क बायोमे ेन में ुे े े �डकल डोम संयग्मन 
का पता लगाने े �लए BERT मॉडल एक वै ै े वू -प्र�श�क्षत मॉडल ह िजन्हें क ध दृिष्टकोण ह। हमार पास तीन प � ैं 
काफी बेहतर प्रदशन क े ें प्र�शक्षण डे ै। और बस कु छ� े �लए कवल थोड़ी मात्रा म टा की आवश्यकता होती ह 
त्र�ट �वश्लषण बहत संक्षेप म। कछ सामान्य पटन� जो हमन पाए, जै े दखा, पहले आपसीु े ु ें ु ै े सा �क आपन े 
शब्दों की पहचान करने के साथ संघष� कर रहे थे और �फर हमने सं�क्षप्त या �च�कत्सा शब्दावली जसेै कु छ 
भ्रम देखे। इस�लए, उदाहरण के �लए एचसीक्यू और हाइड्रोक्सीक्लोरोक्वीन, मॉडल को तुरंत पता नहीं 
चलता है �क वे एक ही चीज़ हैं, इस�लए यह कहेगा �क यह तटस्थ या असंबं�धत है, और इसी तरह आग।े 
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तो, भ�वष्य के �लए, कु छ �दलचस्प प्रश्न जो हमें लगता है �क उत्तर �दए जा सकते हैं, जसै े, हम इसे 
मै अल रूप सु े �नकालन की आवश्यकता क �बना स्वचा�लत रूप से सवशे्रष्ठ वाक्य का चयन कस करन्य े े � ै े 
सकते ैं? और नै े े े ही कुछ पाठ नामांकन उपकरण ह, जै े, खलुह दा�नक अध्ययन क �लए पहल स ैं स े तौर पर 
उपलब्ध हैं जै े ेंग लै � झु े यह दखन में �दलचस्पी होगी �क स �क ट्रायलस्ट्रीमर या व ब्स �पकोपासर, इस�लए म े े 
वे इसे संयुग्मन पहचान उपकरण के साथ कै से एकीकृ त कर सकते हैं। और साथ ही, हम यह जानने के �लए 

ु ैं े � ें ु ह ह, उस डोम उत्सक ह �क क्या हम मॉडल क प्रदशन म सधार कर सकते ैं, आप जानते ैं ेन के �लए 
उपयोगकता� द्वारा प्रदान की गई शब्दकोष या समानाथ� ची की आपू �तू � ेक शब्द की स करना, जो मॉडल क 
सामने आने की संभावना है। 

आज के �लए मेरे पास बस इतना ही है। मैं प्रोफे सर वेंग और डॉ हाओ �लयू को उनके परामश� के �लए 
धन्यवाद देकर समाप्त करना चाहता हंू और मेरे शोध में मदद करना चाहता हंू और प�रयोजना के साथ 
उनकी तरह की सहायता के ेन और मागु� ेना चाहता हंू। आपके�लए स्ट राइट को भी एक बड़ा धन्यवाद द 
समय के �लए धन्यवाद और मझु े आशा है �क आप सभी के पास एक महान सप्ताह होगा। 
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